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Material: RWS, medico-administrative data, digital data
Methods: traditional epi/pharmacoepi, ML and semantics-driven

-Real Word Data Use
-Signal Detection

-Use & Misuse of Medical Drugs, 
Devices & Care in RWS

-Safety & Effectiveness of Medical 
Drugs, Devices & Care in RWS

-Care policies and mediatisation 

characteristics and determinants 

-Care policies and mediatisation 

consequences on health and economics

Equipe AHeaD : Assessing Health in a Digitalizing 
Real-World Setting : Pharmacopi and beyond



AI for Good

Le numérique pour des indicateurs rapides en santé 
publique



Poids moyen d’un mail en 2018
(sans pièce jointe)

Capacité de stockage
Apollo Guidance Computer

Missions spatiales 1969 - 1972

70 ko

Levier : augmentation de la puissance de stockage 
et de calcul



Source:10.1016/B978-0-12-814827-3.00012-8 

Levier : Disponibilité de la Donnée

http://dx.doi.org/10.1016/B978-0-12-814827-3.00012-8


Clinical Data Warehouse CHU Bordeaux
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Resp.: Dr Vianney Jouhet

Levier : Disponibilité de la Donnée



Cas d’étude : suivi de la qualité de l’air et impact sur 
la santé



Apprentissage machine et prédiction à base 
de graphes de connaissances

● Les graphes permettent d'exploiter les 
informations structurelles et relationnelles 
d'un ensemble de données hétérogènes. 

● Un graphe se compose de nœuds, ou 
d'entités importantes dans un ensemble 
de données, reliés par un ensemble 
d'arêtes, ou de relations entre les entités 
des nœuds qui peuvent être dirigées d'un 
nœud de tête vers un nœud de queue. 

● L'apprentissage de la représentation des 
graphes décrit "des fonctions de 
transformation non linéaires qui 
représentent les nœuds dans un espace 
vectoriel compact, appelé 
"embeddings"".
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Apprentissage machine et prédiction à 
base de graphes de connaissances

Le graphe de connaissance de Google



Sujet

Prédicat

Objet

Modèle de Triplets
(exemple RDF)

[0.51354 ,0.23987 ,1.5486 ,3.6546 ,4.7811]

P(S, O)

Apprentissage machine et prédiction à base 
de graphes de connaissances



Comment des données rétrospectives sur la pollution de l'air provenant 
de sources hétérogènes et intégrées dans un graphe de connaissances 

peuvent-elles permettre de prédire des liens plausibles entre les 
polluants et les problèmes de santé ? 

PANORAMA: Public heAlth iNdicatOrs 
geneRAtion froM Air quality data 



Dataset

Workflow

Représentation

PANORAMA: Public heAlth iNdicatOrs 
geneRAtion froM Air quality data 



Prediction: mayBeAssociated

Approche

PANORAMA: Public heAlth iNdicatOrs 
geneRAtion froM Air quality data 



Résultats Préliminaires

PANORAMA: Public heAlth iNdicatOrs 
geneRAtion froM Air quality data 

PANORAMA Knowledge Graph
(2 millions de triplets)



Résultats Préliminaires

PANORAMA: Public heAlth iNdicatOrs 
geneRAtion froM Air quality data 

Plusieurs limites: la localisation comme “proxy”, différence de 
granularité entre données satellitaires et capteurs au sol, etc.



D’autres travaux sur l’IA pour la santé publique au 
BPH

Projet TARPON : Traitement Automatique des Résumés de Passages aux urgences pour un Observatoire National

Contact: Emmanuel Lagarde, emmanuel.lagarde@u-bordeaux.fr 

mailto:emmanuel.lagarde@u-bordeaux.fr


Le numérique pour la santé publique 

De réelles opportunités pour faire avancer certaines questions de recherche
Disponibilité des données, de la puissance de calcul et de stockage, d’outils

Cependant des technologies/approches gourmandes en ressources
Impact énergétique à considérer



 

Gayo Diallo
 ISPED, BPH INSERM U1219, Univ. Bordeaux

Gayo.Diallo@u-bordeaux.fr 

Le numérique pour la santé 
publique : exemples de cas 
d’études

Conférence du 23 Mai 2023
Comité de la prévention et de la précaution


	Slide 1
	Slide 2
	Slide 3
	Slide 4
	Slide 5
	Slide 6
	Slide 7
	Slide 8
	Slide 9
	Slide 10
	Slide 11
	Slide 12
	Slide 13
	Slide 14
	Slide 15
	Slide 16
	Slide 17
	Slide 18
	Slide 19

